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ＬＩＥｎ１，ＳＵＮＢｏｍｉｎｇ２，ＳＵＮＸｉａｏｗｅｎ３，ＺＨＡＯＭｉｎ２，ＹＡＯＸｉａｎｇｙａｎｇ４，ＹＡＮＢｉｎｇ１

（１．ＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＨｙｄｒｏｌｏｇｙａｎｄＷａｔｅｒＲｅｓｏｕｒｃｅｓ，ＮａｎｊｉｎｇＨｙｄｒａｕｌｉｃＲｅｓｅａｒｃｈＩｎｓｔｉｔｕｔｅ，Ｎａｎｊｉｎｇ　２１００２９，Ｃｈｉｎａ；
２．ＲｅｓｏｕｒｃｅｓａｎｄＥｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＪｉａｎｇｓｕＰｒｏｖｉｎｃｅＷａｔｅｒＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＳｃｉｔｅｃｈＣｏｎｓｕｌｔｉｎｇＣｏ．，Ｌｔｄ．，
Ｎａｎｊｉｎｇ　２１００２９，Ｃｈｉｎａ；３．ＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＷａｔｅｒＲｅｓｏｕｒｃｅｓＰｌａｎｎｉｎｇ，ＪｉａｎｇｓｕＰｒｏｖｉｎｃｉａｌＷａｔｅｒＲｅｓｏｕｒｃｅｓＳｅｒｖｉｃｅ
Ｃｅｎｔｅｒ，Ｎａｎｊｉｎｇ　２１００２８，Ｃｈｉｎａ；４．ＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＹａｎｇｔｚｅＲｉｖｅｒＦｌｏｏｄＣｏｎｔｒｏｌＭａｎａｇｅｍｅｎｔ，ＺｈａｎｇｊｉａｇａｎｇＷａｔｅｒ

Ａｕｔｈｏｒｉｔｙ，Ｓｕｚｈｏｕ　２１５６２１，Ｃｈｉｎａ）

Ａｂｓｔｒａｃｔ：［Ｏｂｊｅｃｔｉｖｅ］Ｃｕｒｒｅｎｔｒｅｓｅａｒｃｈｏｎｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｐｒｉｍａｒｉｌｙｆｏｃｕｓｅｓｏｎｉｍｐｒｏｖｉｎｇｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎａｃ
ｃｕｒａｃｙ，ｗｈｉｌｅｓｔｕｄｉｅｓｏｎｉｎｔｅｒｖａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｏｆｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｒｅｍａｉｎｌｉｍｉｔｅｄ．Ｔｈｉｓｓｔｕｄｙａｉｍｓｔｏｆｕｒｔｈｅｒｉｍｐｒｏｖｅｐｒｅ
ｄｉｃｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙ，ｒｅｄｕｃｅｅｒｒｏｒｉｎｔｅｒｖａｌａｎｄｒｅｆｌｅｃｔｔｈｅａｃｔｕａｌｒｅｇｉｏｎａｌｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｂｙｉｎｃｏｒｐｏｒａｔｉｎｇｔｈｅＫｏｌｍｏｇｏｒ
ｏｖＳｍｉｒｎｏｖ（ＫＳ）ｎｏｒｍａｌｉｎｔｅｒｖａｌｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｉｎｔｏＢＰ（ｂａｃｋｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎ）ｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｍｏｄｅｌ．［Ｍｅｔｈｏｄｓ］Ｉｎ
ｖｉｅｗｏｆａｗｉｄｅｒａｎｇｅｏｆｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｉｎｆｌｕｅｎｃｉｎｇｆａｃｔｏｒｓ，ｌｉｍｉｔｅｄｓａｍｐｌｅｓｅｒｉｅｓ，ａｎｄｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｄｅｍａｎｄｆｌｕｃｔｕａｔｉｏｎｓ
ｉｎＪｉａｎｇｓｕＰｒｏｖｉｎｃｅ，ｗｅｃｏｕｐｌｅｄｔｈｅＫＳｎｏｒｍａｌｉｎｔｅｒｖａｌｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｗｉｔｈｐａｒｔｉｃｌｅｓｗａｒｍｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ（ＰＳＯ）ａｎｄＢＰ
ｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ．Ｓｐｅｃｉｆｉｃｐｒｏｃｅｓｓｅｓａｒｅａｓｆｏｌｌｏｗｓ：ｔｈｅｄｅｇｒｅｅｏｆｉｎｆｌｕｅｎｃｅａｎｄｔｈｅｎｕｍｂｅｒｏｆｋｅｙｆａｃｔｏｒｓｗｅｒｅｐｒｅ
ｌｉｍｉｎａｒｉｌｙｉｄｅｎｔｉｆｉｅｄｔｈｒｏｕｇｈｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔａｎａｌｙｓｉｓ（ＰＣＡ），ｆｏｌｌｏｗｅｄｂｙｔｈｅｃａｌｃｕｌａｔｉｏｎｏｆｇｒｅｙｒｅｌａｔｉｏｎａｌ
ｇｒａｄｅｓ（ＧＲＧ）ｔｏｄｅｔｅｒｍｉｎｅｔｈｅｆｉｎａｌｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｉｎｆｌｕｅｎｃｉｎｇｆａｃｔｏｒｉｎｄｅｘ．Ｔｈｉｓｉｎｄｅｘｗａｓｕｔｉｌｉｚｅｄａｓｉｎｐｕｔｆｏｒ
ｂｏｔｈＢＰａｎｄＰＳＯＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓ．Ｔｈｅｆｉｎａｌｍｏｄｅｌｗａｓｔｈｅｎｓｅｌｅｃｔｅｄｂｙｃｏｍｐａｒｉｎｇｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｉｎｄｉｃａｔｏｒｓ，ｉｎ
ｃｌｕｄｉｎｇｒｅｌａｔｉｖｅｅｒｒｏｒ，ＮａｓｈＳｕｔｃｌｉｆｆｅｅｆｆｉｃｉｅｎｃｙ（ＮＳＥ），ａｎｄｃｏｅｆｆｉｃｉｅｎｔｏｆｄｅｔｅｒｍｉｎａｔｉｏｎ（Ｒ２）．Ｕｓｉｎｇｍｕｌｔｉｐｌｅｆｉｔ
ｔｉｎｇｉｔｅｒａｔｉｏｎｓｏｆｔｈｅＰＳＯＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ，ｔｈｅｓａｍｐｌｅｓｉｚｅｗａｓｅｘｐａｎｄｅｄ，ａｎｄｔｈｅＫＳｎｏｒｍａｌｉｔｙｔｅｓｔａｎｄｎｏｒｍａｌ
ｉｎｔｅｒｖａｌｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｗｅｒｅｐｅｒｆｏｒｍｅｄｔｏｆｕｒｔｈｅｒｎａｒｒｏｗｔｈｅｒｅｌａｔｉｖｅｅｒｒｏｒｉｎｔｅｒｖａｌｓｏｆｔｈｅｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅ
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ｔｉｏｎ，ＧＤＰ，ａｄｄｅｄｖａｌｕｅｏｆｓｅｃｏｎｄａｒｙｉｎｄｕｓｔｒｙ，ａｄｄｅｄｖａｌｕｅｏｆｔｅｒｔｉａｒｙｉｎｄｕｓｔｒｙ，ｐｅｒｃａｐｉｔａｕｒｂａｎｄｏｍｅｓｔｉｃｗａｔｅｒ
ｃｏｎｓｕｍｐｔｉｏｎ，ｐｅｒｃａｐｉｔａｒｕｒａｌｄｏｍｅｓｔｉｃｗａｔｅｒｃｏｎｓｕｍｐｔｉｏｎ，ｉｒｒｉｇａｔｉｏｎｗａｔｅｒｑｕｏｔａｐｅｒｍｕ（１ｍｕ≈６６６．７ｍ２），ａｎｄ
ｗａｔｅｒｃｏｎｓｕｍｐｔｉｏｎｐｅｒ１００００ｙｕａｎｏｆｉｎｄｕｓｔｒｉａｌａｄｄｅｄｖａｌｕｅ．２）ＢｏｔｈＢＰａｎｄＰＳＯＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓｅｘｈｉｂｉｔｅｄ
ｓｔｒｏｎｇｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｉｎｆｉｔｔｉｎｇｈｉｓｔｏｒｉｃａｌｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｄａｔａ，ｄｅｍｏｎｓｔｒａｔｉｎｇｔｈｅｉｒｆｅａｓｉｂｉｌｉｔｙｆｏｒｆｕｔｕｒｅｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ．Ｓｐｅｃｉｆｉｃａｌｌｙ，ｔｈｅＰＳＯＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｏｕｔｐｅｒｆｏｒｍｅｄｔｈｅｓｔａｎｄａｒｄＢＰｎｅｔｗｏｒｋｉｎｔｈｅｒｅｌａｔｉｖｅｅｒｒｏｒｏｆ
ｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ．Ｔｈｅｍａｘｉｍｕｍｒｅｌａｔｉｖｅｅｒｒｏｒｓｆｏｒｔｈｅｔｒａｉｎｉｎｇ，ｖａｌｉｄａｔｉｏｎ，ａｎｄｔｅｓｔｉｎｇｓａｍｐｌｅｓｗｅｒｅ
２．２３％，０．８８％，ａｎｄ１．１９％，ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ，ｗｉｔｈａｎａｖｅｒａｇｅｔｒａｉｎｉｎｇｅｒｒｏｒｏｆ１．０３％．ＴｈｅＮＳＥａｎｄＲ２ｒｅａｃｈｅｄ０．９８
ａｎｄ０．９９，ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ．３）Ｔｈｅｓｅｌｅｃｔｉｏｎｏｆｓａｍｐｌｅｓｉｚｅｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｌｙｉｎｆｌｕｅｎｃｅｄｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓｏｆｗａｔｅｒｄｅ
ｍａｎｄ．Ｗｉｔｈｔｈｅｉｎｃｒｅａｓｅｏｆｔｈｅｓａｍｐｌｅｓｉｚｅ，ｔｈｅａｖｅｒａｇｅｖａｌｕｅｏｆｓａｍｐｌｅｓｗａｓｃｌｏｓｅｒｔｏｔｈｅｒｅａｌｖａｌｕｅ，ａｎｄｔｈｅｏｖｅｒ
ａｌｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓｏｆｓａｍｐｌｅｓｗｅｒｅｍｏｒｅｓｔａｂｌｅ．Ｔｈｅｉｎｃｒｅａｓｅｏｆｓａｍｐｌｅｓｉｚｅｗｏｕｌｄｒｅｄｕｃｅｔｈｅｂｅｎｅｆｉｔｏｆｉｍｐｒｏｖｉｎｇ
ｔｈｅａｃｃｕｒａｃｙｏｆｔｈｅｏｖｅｒａｌｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓ．４）ＴｈｅＫＳｎｏｒｍａｌｉｔｙｔｅｓｔａｎｄｎｏｒｍａｌｉｎｔｅｒｖａｌｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｓｔａｂｉｌｉｚｅｄｔｈｅ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓ，ｓｕｂｓｔａｎｔｉａｌｌｙｎａｒｒｏｗｅｄｔｈｅｅｒｒｏｒｉｎｔｅｒｖａｌｓ，ａｎｄｂｅｔｔｅｒｒｅｆｌｅｃｔｅｄｔｈｅａｃｔｕａｌｗａｔｅｒｄｅｍａｎｄ．Ａｔａ
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